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1. INTRODUCAO

A temperatura € uma das variaveis meteorolégicas mais importantes para
a compreensédo dos fenbmenos atmosféricos que estdo a acontecer no clima
em nivel global. Para obter um estudo de uma varidvel meteorolégica sobre
determinada area envolvendo varios pontos de observacgdo, é preciso utilizar
determinadas técnicas estatisticas, a mais utilizada, em diversas areas do
conhecimento cientifico, € a analise multivariada, cujos principais objetivos sé&o
reduzir a dimensdo de uma matriz de dados, investigar o comportamento
espacial e temporal das variaveis consideradas e obter grupos homogéneos
dessas variaveis. Dentro da analise multivariada existem varias técnicas
empregadas na climatologia, como a analise de componentes principais (ACP),
analise fatorial, decomposicédo do valor singular, correlacdo canodnica, Analise
de Agrupamento e entre outras (DINIZ, 1998).

Em particular, a ACP ou PCA (do inglés Principal Componet Analysis) é
um meétodo que tem por finalidade basica, a analise dos dados usados visando
sua reducao, eliminacdo de sobreposicbes e a escolha das formas mais
representativas de dados a partir de combinacbes lineares das variaveis
originais (WILKS, 2006)

Considerando a relevancia dessas observacoes, o objetivo desse trabalho
€ investigar o comportamento conjunto da temperatura minima entre duas
cidades do estado do Rio Grande do Sul (RS), Rio Grande e Uruguaiana.

2. METODOLOGIA

Para a realizacdo deste trabalho foram obtidos dados diarios de
temperatura minima, as 12 UTC, para o més de junho de 2013, de duas
estacbes meteoroldgicas de superficies do RS, Rio Grande e Uruguaiana,
pertencentes ao INMET (Instituto Nacional de Meteorologia). Estas estacoes
meteoroldgicas estédo distantes, entre si, por 626 km.

A aplicacdo da ACP a estes dados resultara em novas variaveis, que séao
baseadas nas variacfes conjuntas dos dados dada pela matriz de variancia-
covariancia (S), dada por:
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A partir da matriz de covariancia (S), séo calculados os seus autovalores
e autovetores, sendo os Ultimos usados para os calculos das componentes
principais. Para o calculo das componentes principais, se faz a projecdo do
vetor de anomalias nos autovetores, como segue a Equacéo 2.
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Para verificarmos a por¢cdo da variancia total que cada componente
principal (CP) representa desses dados usa-se a Equacéao 3:

R.= x100% = Z——x100% (3)
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Com base nessas equacdes, os calculos para a anélise de componentes
principais realizada neste trabalho foi feita com a ajuda do software R.

3. DISCUSSOES E RESULTADOS

Neste estudo, a partir do software estatistico, foram gerados dois gréaficos
(Figuras 1 e 2) que permitem uma comparacao da variacao das anomalias das
estacdes de Rio grande e Uruguaiana com a primeira CP e da variacédo das
anomalias com a segunda CP.
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Figura 1: Gréfico das variagcdes das anomalias VS primeira componente principal.
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Figura 2: Gréfico das variacdes das anomalias VS segunda componente principal.

Analisando a Figura 1, observa-se uma discrepancia dos dados com
primeira CP, onde a CP se comporta semelhante ao inverso do comportamento
da primeira cidade, ndo acompanhando nenhuma das variaveis. Nota-se,
também, que a primeira CP apresenta uma ampla variabilidade em
comparacao com a segunda CP. No segundo Grafico (Figura 2), a segunda CP
apresenta um comportamento similar com a primeira variavel, cidade de Rio
Grande, proporcionando durante o tempo picos inversos aos da cidade de
Uruguaiana. Entretanto, constatou-se que a variacdo total dos dados da
primeira CP foi de aproximadamente 70% e a segunda CP foi de
aproximadamente de 30%, mostrando que a primeira tem maior semelhanca
com os dados originais.

4. CONCLUSOES

Conclui-se que mesmo a primeira CP tendo maior representacdo na
variacdo total dos dados, de acordo com a equacdo 3, ela se comporta de
forma diferente das séries de temperatura minima das duas cidades estudadas.
Isso pode ter ocorrido pela grande distancia entre estas duas estacdes e por
estarem localizadas em setores diferentes no Estado, que podem ser
influenciadas de maneiras diferentes pelos sistemas meteorologicos.
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